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Resumo

Este estudo analisa a influéncia das dimensdes motivacionais (heddnica, social, cognitiva e funcional)
no comportamento inovativo de estudantes tecndlogos frente a Inteligéncia Artificial (IA). Realizou-
se uma pesquisa quantitativa e explicativa com 110 graduandos da FATEC e de outras institui¢cdes de
ensino superior, utilizando modelagem por regressao linear multipla no SPSS. Os resultados indicam
que o Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) ¢ explicado exclusivamente pela motivagdo social.
Ja a Inovagao Inata (IT) sofre influéncia simultanea das motivagdes social e cognitiva. Conclui-se que
os fatores sociais desempenham papel central na inovatividade dos estudantes, evidenciando que a
adog¢do da IA transcende aspectos puramente técnicos e envolve processos de interagdo e
reconhecimento coletivo no ambiente académico.
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Abstract

This study analyzes the influence of motivational dimensions (hedonic, social, cognitive, and
functional) on the innovative behavior of technology students regarding Artificial Intelligence (Al).
A quantitative and explanatory study was conducted with 110 undergraduate students from FATEC
and other higher education institutions, using multiple linear regression modeling in SPSS. The results
indicate that the Domain-Specific Innovativeness (DSI) is explained exclusively by social motivation.
Innate Innovation (II), on the other hand, is simultaneously influenced by social and cognitive
motivations. It is concluded that social factors play a central role in students’ innovativeness,
highlighting that the adoption of Al transcends purely technical aspects and involves processes of
interaction and collective recognition in the academic environment.
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INTRODUCAO

A ampliacao da presenca da Inteligéncia Artificial (IA) no cotidiano académico estabelece as
instituicdes de ensino superior novos desafios quanto a dindmica de aprendizagem e a formagdo dos
estudantes. Nesse cenario, Yan et al. (2025) demonstram que os agentes proativos de IA generativa,
quando corretamente utilizados, podem melhorar a compreensao discente na analise visual de dados,
evidenciando que essa tecnologia atua como um elemento ativo no ecossistema educativo. Por outro
lado, estudos como o de Netland et al. (2025) refor¢am que, embora os recursos digitais apresentem
resultados expressivos, a mediacdo humana permanece essencial para o engajamento e a empatia na
formagdo académica. Diante dessa realidade, torna-se imperativo investigar ndo apenas o uso da
ferramenta, mas quais fatores motivacionais impulsionam a adogdo € o comportamento inovativo dos
discentes.

Para compreender como fatores individuais e contextuais influenciam a adesao a essa tecnologia, a
literatura sobre inovagdo oferece conceitos fundamentais. O Dominio Especifico de Inovatividade
(DSI), a Inovagao Inata (II) e o Consumo Inovativo, conforme discutidos por Araujo et al. (2016),
Salhieh & Al-Abdallat (2022) e Kim et al. (2025), fornecem a base para analisar as nuances da
inovatividade dos estudantes e como estas se traduzem em comportamento. Além disso, modelos
teoricos consolidados como o Technology Acceptance Model (TAM), traduzido como Modelo de
Adocao da Tecnologia (DAVIS et al., 1992) e a Unified Theory of Acceptance and Use of Technology
(UTAUT), traduzida como Teoria Unificada de Adog@o e Uso da Tecnologia (VENKATESH et al.,
2003), complementados pelas dimensdes motivacionais propostas por Lui (2021), oferecem
pardmetros para analisar aspectos como utilidade percebida, facilidade de uso e motivagdes
intrinsecas e extrinsecas. Tal arcabougo amplia o entendimento sobre os fatores que guiam a adogao
e a inovatividade dos discentes frente a [A.

Por conseguinte, a pesquisa tem como pergunta norteadora: “De que maneira as dimensdes
motivacionais (hedonica, social, cognitiva e funcional) influenciam a adogao da Inteligéncia Artificial
por meio do Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) e da Inovagdo Inata (II) dos estudantes
tecnologos?”.

O estudo fundamenta-se na hipotese de que as dimensdes motivacionais exercem influéncia positiva
tanto sobre o DSI em [A quanto sobre a II dos alunos, atuando como antecedentes centrais para a
adogao tecnologica.

Portanto, esta pesquisa tem como objetivo analisar a influéncia das dimensdes motivacionais no
comportamento inovativo dos estudantes tecnologos frente a Inteligéncia Artificial. O estudo
desenvolve-se com base em uma abordagem descritivo-explicativa na revisdo da literatura, coleta
empirica e andlise estatistica inferencial, com o propdsito de fornecer resultados que auxiliem
gestores educacionais, professores e estudantes a compreenderem os determinantes do
comportamento inovativo no ensino superior tecnolédgico.

REVISAO DE LITERATURA E HIPOTESES

Comportamento inovativo com IA na aprendizagem

O uso da Inteligéncia Artificial (IA) no ensino superior permite compreender a interagdo entre
discentes e tecnologias emergentes. Segundo Yan et al. (2025), a IA deve ser vista como um agente
ativo na aprendizagem, e nao apenas suporte. O estudo demonstra que agentes generativos proativos,
que guiam o aluno com recomendag¢des, melhoram a compreensdo de visualizagdes analiticas de
aprendizagem (VLA), promovendo conhecimento duradouro. Complementarmente, Netland et al.
(2025) observam que, embora o desempenho académico com IA seja equivalente ao de produgdes
docentes, a mediacdo humana permanece superior em empatia. Assim, a experiéncia de uso depende
da integracao pedagogica focada em engajamento, superando a mera funcionalidade técnica.

O consumo inovativo académico envolve busca ativa por informacao e experimentagdo. Alba &
Hutchinson (1987) argumentam que a expertise do consumidor € pré-requisito para processar



inovagoes. Nessa linha, Kim et al. (2025) revelam que dimensdes motivacionais (social, hedonica e
cognitiva) influenciam o comportamento inovador quando mediadas pela aprendizagem. Assim, a
adogao da IA ¢ potencializada quando professores atuam como facilitadores, validando a utilidade da
ferramenta. Portanto, a inovatividade ¢ um comportamento socialmente construido e
educacionalmente suportado.

Neste sentido, a adogao tecnologica ¢ explicada pelos modelos TAM (DAVIS et al., 1992), focado
em utilidade e facilidade percebidas, e UTAUT (VENKATESH et al., 2003), que inclui influéncia
social e condicdes facilitadoras. A Teoria da Autodeterminagdo (SDT) complementa esses modelos
ao focar nas necessidades psicologicas. Conforme Chiu (2021), o engajamento discente ¢
impulsionado pela satisfacdo de autonomia, relacionamento e competéncia. O suporte digital eficaz
atende a esses requisitos através de interatividade e design emocional, conectando a técnica a
satisfacdo do usudrio. A partir destas discussdes destacam-se dois construtos relacionados ao
comportamento inovativo: a) Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) ¢ central para entender a
adocdo tecnologica. Araujo et al. (2016) explicam que individuos com alto DSI possuem maior
inclinacao ao novo e atuam como “lideres de opinido”, influenciando seus pares na disseminagao de
tecnologias académicas. Essa perspectiva une-se a b) Inovacao Inata (II), tratada por Salhieh & Al-
Abdallat (2022) como um trago de personalidade que impulsiona a intengao tecnolédgica. Para os
autores, individuos inovadores desenvolvem intengdes de uso mesmo sem alta autoconfianga técnica
inicial, buscando proativamente superar desafios. Como refor¢a Schumpeter (1934), a inovacao
reside na combinagdo criativa de recursos, dependendo da agdo proativa do estudante frente as
oportunidades.

Dimensdes motivacionais e comportamento inovativo

A proposi¢ao de Lui (2021) delineia quatro dimensdes motivacionais para a adogdo de servicos
inteligentes: (1) hedonica (prazer e curiosidade); (2) social (status e influéncia); (3) cognitiva
(estimulo intelectual); e (4) funcional (utilidade pratica e desempenho). Essa estrutura explica por
que estudantes manifestam niveis distintos de inovatividade. A integracdo dessas dimensdes,
sustentada por Araujo et al. (2016) e Salhieh & Al-Abdallat (2022), fundamenta a hipodtese central
deste estudo: o engajamento com a IA resulta da combinagao dessas motivagdes, que atuam como
antecedentes do DSI e da Inovacao Inata.

Desenvolvimento das hipoteses

O presente capitulo dedica-se a construcdo dos argumentos tedricos que sustentam as relagdes
propostas neste estudo, fundamentando-se no modelo UTAUT de Venkatesh et al. (2003) e na sua
extensao UTAUT2 (VENKATESH et al., 2012). A analise estrutura-se em dois eixos centrais de
investigagdo: o primeiro explora como as motivagdes influenciam no Dominio Especifico de
Inovatividade (DSI) do estudante frente a Inteligéncia Artificial (IA), enquanto o segundo investiga
como as motivagdes influenciam a Inovacdo Inata do estudante frente a Inteligéncia Artificial (IA).
Esta base tedrica articula a tradigao dos estudos de adog¢do tecnologica com as dinamicas disruptivas
emergentes nos ultimos cinco anos, validando a atualidade das premissas comportamentais frente as
novas interfaces digitais.

A motivagdo hedonica, definida pela busca por prazer e satisfagdo emocional, atua como um dos
pilares centrais para a compreensao do comportamento do usudrio. Segundo o modelo UTAUT?2,
consolidado por Venkatesh et al. (2012), a percep¢ao de entretenimento e o prazer derivado do uso
sdo determinantes cruciais para a adocdo de tecnologias, especialmente em ambientes onde a
interagdo ¢ voluntaria e enriquecedora.

No contexto atual de proliferagao da IA, o engajamento ladico atua como um catalisador para a
exploragdo de funcionalidades complexas. Netland et al. (2025) demonstram que a experiéncia do
usudrio com videos gerados por IA e interfaces inteligentes altera a percep¢ao de aprendizado,
tornando o entretenimento uma porta de entrada para a competéncia técnica. Alinhado a isso, Lui
(2021) enfatiza que a dimensdao hedonica reduz barreiras psicologicas, facilitando a adesao,



sustentando a H1: A motiva¢ao hedonica influencia positivamente o DSI do estudante na adoc¢ao
de IA nas praticas académicas.

Em paralelo, a motivacao social estd diretamente ligada a percepcao de influéncia dos pares e ao
desejo de pertencimento a um grupo. De acordo com o modelo original de Venkatesh et al. (2003), a
“influéncia social” ¢ um determinante direto da inteng¢ao de uso, pois os individuos tendem a adotar
comportamentos valorizados pelo seu grupo de referéncia, consolidando normas de conduta
tecnoldgica dentro de suas redes sociais.

Esta dimensdo ganha novos contornos com a ascensdo da IA, onde o uso da tecnologia se torna um
marcador de alinhamento com as praticas académicas modernas. Estudos recentes, como os de
Dwivedi et al. (2023), destacam que a disseminagdo dessas ferramentas no ambiente universitario ¢
fortemente mediada pela pressdo social e pelo desejo de se manter atualizado perante os pares,
impulsionando a experimentac¢do técnica. Lui (2021) refor¢a que o engajamento em servicos digitais
¢ amplificado por essa necessidade de validagdo, transformando a adog¢ao de IA em uma norma
coletiva que sinaliza competéncia académica, validando a H2: A motivacdo social influencia
positivamente o DSI do estudante na adogao de 1A nas praticas académicas.

Quanto a motivagdo cognitiva, caracterizada pela curiosidade intelectual e pelo desejo de dominar
competéncias, esta ¢ essencial para o estudante encarar a tecnologia ndo apenas como uma ferramenta
de tarefa, mas como um objeto de estudo. Davis et al. (1992) estabelecem que a motivacao intrinseca
ao aprendizado, o prazer de compreender o funcionamento de um sistema, ¢ um fator determinante
que reduz a resisténcia a mudanca tecnologica, permitindo que o usuério explore as funcionalidades
de forma autonoma e profunda, superando a visao meramente utilitaria.

No cendrio atual de expansdo da Inteligéncia Artificial, essa exploracdo intelectual ganha novos
contornos, pois a tecnologia exige uma interacdo ativa € um refinamento constante do usudrio.
Pesquisas recentes, como as de Netland et al. (2025), indicam que o engajamento com ferramentas
baseadas em IA estimula processos de aprendizagem profundos quando o estudante ¢ instigado a
analisar e processar criticamente os resultados gerados. Lui (2021) argumenta que essa satisfacao
cognitiva promove um estado de fluxo, onde o aprendizado se torna continuo, transformando a
relacdo com o sistema e impulsionando a experimentacdo técnica, conduzindo a H3: A motivacio
cognitiva influencia positivamente o DSI do estudante na adocao de IA nas praticas académicas.
Por sua vez, a motiva¢do funcional baseia-se na percepcdo de utilidade e eficiéncia pratica da
ferramenta. Na base tedrica do UTAUT (Venkatesh et al., 2003), a “expectativa de desempenho” € o
principal fator de adogdo: se o estudante percebe que a IA economiza tempo ou melhora a qualidade
do seu trabalho académico, ele se sente impelido a inovar em seus métodos para garantir essa
vantagem competitiva.

Este comportamento utilitario atua como motor de produtividade, conectando a funcionalidade do
servigo a satisfacdo do usudrio. Salhieh & Al-Abdallat (2022) observam que as intengdes
empreendedoras tecnologicas e a autoeficacia académica sao fortalecidas quando a tecnologia entrega
ganhos praticos reais. Lui (2021) complementa que a entrega de valor funcional ¢ o que sustenta a
retencao, validando a H4: A motivacao funcional influencia positivamente o DSI do estudante na
adociio de IA nas praticas académicas.

Alterando a perspectiva para o perfil de Inovagao Inata, observa-se que este conceito, conforme
Goldsmith & Hofacker (1991), reflete a propensdo psicologica de buscar o novo antes da maioria.
Segundo Rogers (2003), individuos que encontram experiéncias gratificantes ao interagir com
tecnologias emergentes desenvolvem uma abertura mental superior, reduzindo a percepcao de risco.
Essa abertura mental ¢ impulsionada por vivéncias que associam tecnologia ao prazer e a descoberta.
Lui (2021) valida que a experiéncia prévia satisfatoria atua como um catalisador para o usuario sair
de sua zona de conforto intelectual, mitigando o medo da obsolescéncia. Ao associar a IA ao prazer
hedonico, reforca-se o trago inato de busca pela novidade, sustentando a H5: A meotiva¢ao hedonica
influencia positivamente a Inovacdo Inata do estudante na adocio de IA nas praticas
académicas.

No que tange a dimensao social, a necessidade de reconhecimento atua como um motor da identidade
de inovador. A Teoria de Difusdo de Inovagdes de Rogers (2003) aponta que os individuos buscam



na inovacao uma forma de se destacar dentro de suas redes sociais, utilizando o pioneirismo
tecnolégico como um sinalizador de posi¢do e competéncia académica perante seus pares. Para o
estudante, ser identificado como alguém que domina ferramentas de IA confere um capital social que
refor¢a sua inclinagdo para a busca de novas tecnologias.

Essa dinamica ¢ fortalecida quando a inovagdo ¢ vista como um caminho para o sucesso. Ao
investigar as intengdes empreendedoras tecnoldgicas, Salhieh & Al-Abdallat (2022) demonstram que
a Inovagao Inata do estudante ¢ diretamente impulsionada por fatores que reforcam sua eficacia e
autoimagem em ambientes académicos. Quando o grupo de referéncia valoriza o dominio
tecnoldgico, essa necessidade de validagdo social retroalimenta a tendéncia inata de inovar. Lui
(2021) corrobora que a adogao tecnologica ¢ moldada pela percepgao social, sendo que a validagao
dos pares atua como um reforgador da personalidade inovadora, validando a H6: A motivacao social
influencia positivamente a Inovacido Inata do estudante na ado¢ido de IA nas praticas
académicas.

Quanto a motivacdo cognitiva, o desejo de compreender a ldgica da ferramenta ¢ um componente
essencial da Inovagdo Inata. Conforme a teoria social cognitiva de Bandura (1986), a crenca do
individuo em sua propria capacidade, ou autoeficacia, ¢ o que permite enfrentar desafios
desconhecidos e a experimentacdo continua de novas tecnologias sem o receio do erro. Estudantes
movidos por essa curiosidade ndo apenas adotam a IA por conveniéncia, mas a integram
profundamente em sua rotina, tratando-a como um desafio de dominio técnico constante que expande
suas fronteiras de conhecimento.

Essa relacdo entre engajamento cognitivo e desenvolvimento de competéncias ¢ reforgcada pela
literatura recente. Netland et al. (2025) demonstram que a interagdo com ferramentas de IA, quando
mediada pela curiosidade intelectual, potencializa os efeitos de aprendizagem e a capacidade do
estudante de processar informagdes complexas, consolidando-o como um aprendiz ativo. Lui (2021)
corrobora que essa satisfacdo intelectual retroalimenta a propensdo a buscar novas solugdes,
cristalizando a inova¢do como um trago de personalidade permanente, levando a H7: A motivacio
cognitiva influencia positivamente a Inovacio Inata do estudante na adocio de IA nas praticas
académicas.

Por fim, a motivacao funcional fundamenta-se na busca por eficiéncia e otimizacdo de processos.
Bhattacherjee (2001) estabelece que, quando a expectativa de utilidade ¢ confirmada apds a adocao
(modelo de confirmagdo de expectativas), o usudrio tende a repetir o comportamento, tornando a
inovacdo uma pratica habitual de melhoria de desempenho. No caso do estudante de tecnologia, a
constatacdo de que a IA resolve problemas complexos eficientemente consolida sua personalidade
como alguém que busca constantemente novas formas de otimizacdo pragmatica.

Essa trajetoria de confirmacdo de utilidade € vital para o desenvolvimento da Inovagao Inata. Salhieh
& Al-Abdallat (2022) observam que a autoeficacia académica, potencializada pela entrega de
resultados praticos das tecnologias, ¢ um preditor direto da inten¢do de inovar. Quando a IA entrega
valor constante, o estudante desenvolve a confianca necessdria para buscar novas ferramentas,
transformando a funcionalidade em um trago de personalidade inovadora. Lui (2021) destaca que essa
entrega de valor funcional ¢ a base para que o usudrio se sinta seguro em inovar, transformando a
tecnologia em um aliado estratégico constante, formulando assim a H8: A meotivacao funcional
influencia positivamente a Inovacido Inata do estudante na ado¢ido de IA nas praticas
académicas.

Em suma, o conjunto de hipdteses aqui delineado oferece uma estrutura explicativa robusta,
conectando as dimensdes motivacionais do usuario tanto a competéncia técnica especifica quanto a
formacdo de um perfil inovador inato. Ao integrar as contribui¢des classicas de Venkatesh et al.
(2003), Rogers (2003) e Bandura (1986) com a visao contemporanea de autores como Netland et al.
(2025) e Salhieh & Al-Abdallat (2022), além da perspectiva de Lui (2021), este conjunto tedrico
fornece as bases necessarias para a andlise empirica subsequente, permitindo compreender como as
motivagoes individuais convergem para o comportamento inovativo no uso de Inteligéncia Artificial
no ensino superior pelos estudantes tecnologos. A Figura 1 apresenta os modelos tedricos estruturais



propostos para esta pesquisa, sintetizando as relagdes entre as variaveis motivacionais € os construtos
de inovatividade analisados.

Figura 1. Modelos tedricos

Modelo 1

Modelo 2

Fonte: Elaborado pelos autores (2026)

METODOLOGIA

Natureza da pesquisa

Esta pesquisa caracteriza-se como quantitativa, uma vez que busca analisar estatisticamente as
relacdes entre diferentes construtos relacionados a adogdo e ao uso da Inteligéncia Artificial (IA) por
estudantes de cursos superiores de tecnologia. A abordagem quantitativa permite a mensuracao
objetiva das varidveis investigadas e a identificacdo de relacdes de dependéncia entre elas por meio
de técnicas estatisticas multivariadas ( HAIR et al., 2019; MALHOTRA, 2019).

Quanto aos objetivos, a pesquisa possui carater explicativo, pois procura compreender em que medida
diferentes motivagdes influenciam o comportamento inovador dos estudantes, representado pelos
construtos Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) e Inovag¢ao Inata (II).

Populacgio e amostra

A populagdo-alvo da pesquisa foi composta por estudantes tecnologos de cursos superiores da
Faculdade de Tecnologia do Estado de Sao Paulo (FATEC) e outras instituicdes de ensino. A escolha
desse publico justifica-se pelo elevado grau de exposicao desses estudantes as tecnologias digitais
emergentes, especialmente as ferramentas baseadas em Inteligéncia Artificial, tornando-os um grupo
relevante para a investigacao dos fatores associados a adogao tecnologica.

A coleta de dados foi realizada entre os dias 4 e 24 de maio de 2026, por meio da aplicacdo de um
questionario eletronico disponibilizado na plataforma Google Forms. A participagao foi voluntaria e
os respondentes foram informados sobre os objetivos académicos da pesquisa.

Ao final do periodo de coleta, obteve-se uma amostra valida composta por 110 respondentes, nimero
considerado adequado para a aplicagdo da técnica de regressdo linear multipla empregada neste
estudo.

Caracterizacao da amostra

Como citado anteriormente, a amostra foi composta por 110 estudantes de cursos superiores de
tecnologia. Observou-se predominancia de respondentes com até 23 anos de idade, seguida pelas
faixas etarias de 24 a 35 anos e de 36 a 50 anos. Em relagdo ao género, verificou-se maior participacao
de estudantes do sexo masculino, seguida pelo sexo feminino e por uma resposta classificada como
outra identificagdo de género.

No que se refere aos cursos, destacaram-se Gestao da Tecnologia da Informagao, Gestdo Empresarial
e Analise e Desenvolvimento de Sistemas. A categoria “Outros” reune cursos tecnoldgicos distintos
daqueles explicitamente apresentados no questionario, contemplando formagdes ofertadas tanto pela
FATEC quanto por outras institui¢des de ensino superior incluidas na amostra.



Verificou-se ainda ampla utilizacdo de ferramentas de Inteligéncia Artificial entre os participantes,
sendo que a grande maioria declarou utilizar recursos de IA em suas atividades académicas,
profissionais ou pessoais. Entre os principais objetivos de utilizagdo, destacaram-se os estudos,
seguidos por tarefas cotidianas e atividades profissionais.

Quanto a frequéncia de uso, observou-se que a maior parte dos respondentes utiliza ferramentas de
Inteligéncia Artificial diariamente ou semanalmente, indicando elevado grau de familiaridade com
essas tecnologias.

Por fim, o ChatGPT destacou-se como a ferramenta preferida pelos participantes, seguido pelo
Gemini, evidenciando a predominancia das plataformas de IA generativa no contexto académico
investigado. A caracterizacdo da amostra encontra-se apresentada nas Tabelas 1 e 2.

Tabela 1. Caracterizagcdo da amostra dos respondentes (n = 110)

Variavel Categoria Frequéncia Percentual (%)
Até 23 anos 59 53,64
Idade 24 a 35 anos 32 29.09
36 a 50 anos 12 10,91
Mais de 50 anos 7 6,36
Masculino 64 58,18
Género Feminino 45 40,91
Outro 1 0,91
Utiliza IA? Sim 105 95,45
Nido 5 4,55
Diariamente 54 49,09
. Semanalmente 44 40,00
Frequéncia de uso
Raramente 10 9,09
Sem resposta 2 1,82
ChatGPT 64 58,18
Gemini 29 26,36
Ferramenta preferida Outras 11 10,00
Copilot 5 4,55
Sem resposta 1 0,91

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos dados da pesquisa (2026).

Tabela 2. Distribui¢do dos respondentes por curso (n = 110)

Curso Frequéncia
Gestdao da Tecnologia da Informagado 31
Gestao Empresarial 30
Outros 29
Analise e Desenvolvimento de Sistemas 13
Mecatronica Industrial 3
Gestdao de Eventos 2
Processos Gerenciais 2

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos dados da pesquisa (2026).



Instrumento de coleta de dados
Os dados foram coletados por meio de um questiondario estruturado desenvolvido na plataforma
Google Forms. O instrumento contemplou questdes destinadas a mensuragdo dos construtos
relacionados as motivagdes para utilizagdo de Inteligéncia Artificial e aos niveis de inovatividade dos
respondentes. As variaveis foram mensuradas por meio de escala Likert de cinco pontos, variando de
1 (discordo totalmente) a 5 (concordo totalmente).
As variaveis independentes foram compostas por quatro dimensdes motivacionais estruturadas com
base no modelo de servigos inteligentes proposto por Lui (2021):

e Motivacao Funcional;

e Motivacao Social;

e Motivacao Hedonica;

e Motivacao Cognitiva.

Essas dimensdes representam diferentes razdes que podem influenciar o uso e a adogdo de
ferramentas de Inteligéncia Artificial pelos estudantes.
Além das variaveis motivacionais, foram mensurados dois construtos relacionados a inovatividade
dos individuos, operacionalizados a partir das métricas de Goldsmith & Hofacker (1991) e Agarwal
& Prasad (1998):

e Dominio Especifico de Inovatividade (DSI);

e Inovacao Inata (II).

Os escores médios de cada construto foram calculados para utilizacdo nas andlises estatisticas
subsequentes.

Procedimentos de analise dos dados

Apos a coleta, os dados foram organizados e processados no software Statistical Package for the
Social Sciences (SPSS). Inicialmente, realizou-se a andlise exploratoria dos dados para identificagao
de inconsisténcias, valores ausentes e adequac¢do dos pressupostos estatisticos necessarios a aplicacao
da regressao linear multipla.

Posteriormente, foram estimados dois modelos de regressdo linear multipla pelo método Enter, no
qual todas as variaveis independentes sao inseridas simultaneamente na equacgao de regressao.

O Modelo 1 teve como variavel dependente o Dominio Especifico de Inovatividade (DSI), enquanto
as motivagoes funcional, social, hedonica e cognitiva foram utilizadas como varidveis independentes.
O Modelo 2 teve como varidvel dependente a Inovagdo Inata (II), mantendo-se as varidveis
independentes utilizadas no Modelo 1.

A regressdo linear multipla foi escolhida por permitir avaliar simultaneamente a influéncia de
multiplas variaveis preditoras sobre uma variavel dependente, possibilitando identificar quais fatores
apresentam maior capacidade explicativa sobre os construtos de inovatividade analisados.

Para avaliagao dos modelos foram considerados os coeficientes de determinagao (R? e R? ajustado),
o teste F da ANOVA para verificagdo da significancia global dos modelos, os coeficientes
padronizados () para analise da contribui¢do individual das varidveis independentes e os respectivos
niveis de significancia estatistica (p < 0,05).

Adicionalmente, foram examinados os pressupostos da regressdo linear multipla, incluindo
independéncia dos residuos por meio da estatistica de Durbin-Watson, normalidade dos residuos por
meio de histogramas e graficos P-P Normal, bem como a auséncia de multicolinearidade entre as
variaveis independentes através dos indicadores de Tolerancia e Variance Inflation Factor (VIF).

Especificacdo dos Modelos

Com o objetivo de compreender os fatores associados a ado¢do e ao uso da Inteligéncia Artificial
pelos estudantes dos cursos de tecnologia da FATEC e de outras institui¢gdes de ensino, foram
estimados dois modelos econométricos.

O Modelo 1 foi especificado da seguinte forma:



DSI = Bo + Pi(Motivacdo Funcional) + B2(Motivacdo Social) + PBs(Motivacdo Hedonica) +
B4(Motivagdo Cognitiva) + €

No Modelo 2, a varidvel dependente passou a ser a Inovagao Inata:
I = Po + B1(Motivacdo Funcional) + B2(Motivacdo Social) + f3(Motivacdo Hedonica) + fs(Motivacao
Cognitiva) + ¢

Em ambos os modelos, buscou-se verificar quais dimensdes motivacionais exercem influéncia
significativa sobre os niveis de inovatividade dos estudantes.

Os resultados obtidos demonstraram que os dois modelos apresentaram significancia estatistica
global. No Modelo 1, apenas a Motivagao Social apresentou influéncia significativa sobre o Dominio
Especifico de Inovatividade. J4 no Modelo 2, verificou-se que tanto a Motiva¢do Social quanto a
Motivagao Cognitiva apresentaram efeitos positivos e estatisticamente significativos sobre a
Inovagdo Inata dos respondentes.

ANALISE DOS RESULTADOS

Analise do modelo 1 — Dominio Especifico de Inovatividade (DSI)

O primeiro modelo de regressdo linear multipla teve como objetivo verificar a influéncia das
motivacdes funcional, social, hedonica e cognitiva sobre o Dominio Especifico de Inovatividade

(DSI) dos estudantes dos cursos de tecnologia, como evidenciado na Tabela 3.

Tabela 3. Resumo do modelo 1

Indicador Valor
R 0,52
R? 0,27
R? Ajustado 0,24
Erro Padriao da Estimativa 0,74
Durbin-Watson 21

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos resultados do SPSS (2026).

Os resultados demonstram que o modelo apresentou coeficiente de correlacdo multipla de R = 0,517,
indicando associacdo moderada entre as varidveis independentes e o DSI. O coeficiente de
determinagdo (R? = 0,267) indica que aproximadamente 26,7% da variancia observada no Dominio
Especifico de Inovatividade ¢ explicada pelas quatro dimensdes motivacionais consideradas no
modelo. Apos o ajuste pelo nimero de preditores, o R? ajustado permaneceu em 23,9%, evidenciando
capacidade explicativa satisfatoria para estudos comportamentais.

O valor de Durbin-Watson (2,099) sugere independéncia dos residuos, atendendo ao pressuposto de
auséncia de autocorrelagao.

Tabela 4. ANOVA do modelo 1

Fonte de Variacio SQ gl QM F p
Regressédo 20,646 4 5,162 D538 <0,001
Residuo 56,702 105 0,54

Total T34y 104

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos resultados do SPSS (2026).



O teste F, demonstrado na Tabela 4, revelou que o modelo ¢ globalmente significativo (F = 9,558; p
< 0,001), indicando que o conjunto das motivacdes analisadas contribui significativamente para
explicar o Dominio Especifico de Inovatividade dos estudantes.

Tabela 5. Coeficientes de regressao do modelo 1

Variavel B B t P
Constante 1,392 — 4,551 <0,001
Motivacdo Social 0,423 0.45 3.824  <0,001
Motivacdo Funcional 0.159 0177 1.608 0111
Motivacdo Hedonica -0,161 -0,185 -1.487 0,14
Motivacdo Cognitiva 0,106 0,122 1,241 0,217

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos resultados do SPSS (2026).

A analise dos coeficientes, representados na Tabela 5, demonstra que apenas a Motivacao Social
apresentou efeito positivo e estatisticamente significativo sobre o Dominio Especifico de
Inovatividade (B = 0,450; p < 0,001). Esse resultado sugere que estudantes motivados por fatores
relacionados a interagdo social, reconhecimento e influéncia de grupos tendem a apresentar maior
predisposi¢do para adotar e utilizar tecnologias inovadoras.

As motivagdes funcional, heddnica e cognitiva ndo apresentaram significancia estatistica ao nivel de
5%, indicando que seus efeitos ndo foram suficientemente fortes para explicar o DSI quando
consideradas simultaneamente no modelo.

A equagdo estimada para o Modelo 1 foi:

DSI=1,392 + 0,423(Social) + 0,159(Funcional) — 0,16 1(Hedonica) + 0,106(Cognitiva)

Em relacdo aos pressupostos estatisticos, ndo foram identificados problemas de multicolinearidade.
Os valores de VIF variaram entre 1,385 e 2,226, substancialmente abaixo dos limites criticos
normalmente aceitos pela literatura.

Analise do modelo 2 — Inovacao Inata (IT)

O segundo modelo investigou a influéncia das mesmas motivacdes sobre a Inovacao Inata (II),
entendida como uma predisposic¢do individual mais ampla para comportamentos inovadores, como
evidenciado na Tabela 6.

Tabela 6. Resumo do modelo 2

Indicador Valor
R 0,70
R? 0,49
R? Ajustado 0.47
Erro Padrdo da Estimativa 0,41
Durbin-Watson | B

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos resultados do SPSS (2026).

Os resultados demonstram um ajuste substancialmente superior ao observado no Modelo 1. O
coeficiente de determinacdo (R? = 0,485) indica que 48,5% da variancia da Inovagao Inata ¢ explicada
pelas variaveis motivacionais incluidas na andlise. Trata-se de um poder explicativo considerado
elevado para pesquisas na area de comportamento e adogao tecnoldgica.



O valor de Durbin-Watson (1,774) permaneceu dentro dos limites recomendados, indicando
independéncia dos residuos.

Tabela 7. ANOVA do modelo 2

Fonte de Variacio SQ gl QM F p
Regressao 16,723 4 4,181 24,727 <0,001
Residuo 17,753 105 0,169

Total 34,476 109

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos resultados do SPSS (2026).
O teste F, demonstrado na Tabela 7, revelou significancia estatistica elevada (F =24,727; p <0,001),
confirmando que as varidveis independentes explicam conjuntamente a Inovagdo Inata dos

respondentes.

Tabela 8. Coeficientes de regressao do modelo 2

Variavel B p t P
Constante 1.901 - 11,105 <0,001
Motivacdo Social 0.262 0417 4228 <0,001
Motivacdo Funcional 0.044 0.074 0.801 0.425
Motivacdo Hedonica 0.093 0,16 1.531 0.129
Motivacdo Cognitiva 0.106 0,182 2.212 0.029

Fonte: Elaborado pelos autores com base nos resultados do SPSS (2026).

Os resultados, representados na Tabela 8, demonstram que duas variaveis apresentaram influéncia
estatisticamente significativa sobre a Inovacao Inata.

A Motivagdo Social foi o principal preditor do modelo (B = 0,417; p < 0,001), indicando que
individuos influenciados por fatores sociais tendem a apresentar maiores niveis de predisposi¢do a
inovagao.

Além disso, a Motivagao Cognitiva apresentou efeito positivo e significativo (f = 0,182; p = 0,029),
sugerindo que a busca por conhecimento, aprendizado e exploragdo intelectual favorece o
desenvolvimento de caracteristicas inovadoras.

Por outro lado, as motivagdes funcional e heddnica ndo apresentaram significancia estatistica,
indicando que fatores relacionados a utilidade pratica ou ao prazer de utilizacdo da tecnologia nao
explicam diretamente a Inovac¢ao Inata quando analisados conjuntamente com as demais dimensoes.
A equagdo estimada para o Modelo 2 foi:

II=1,901 + 0,262(Social) + 0,044(Funcional) + 0,093(Hedonica) + 0,106(Cognitiva)

Da mesma forma que no Modelo 1, os indicadores de multicolinearidade mostraram-se adequados,
com valores de VIF inferiores a 2,3, ndo havendo evidéncias de colinearidade excessiva entre os
preditores.

Sintese comparativa dos modelos

Os resultados evidenciam diferengas importantes entre os dois construtos de inovatividade analisados.
Enquanto o Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) foi explicado exclusivamente pela Motivagao
Social, a Inovagao Inata (II) apresentou influéncia simultanea das motivagdes Social e Cognitiva.
Além disso, o0 Modelo 2 apresentou maior capacidade explicativa (R? = 48,5%) quando comparado
ao Modelo 1 (R?=26,7%), sugerindo que os fatores motivacionais investigados estdo mais fortemente



associados a predisposicdo geral a inovagdo do que a inovatividade relacionada a um dominio
especifico.

De forma geral, os achados indicam que a dimensao social constitui o principal antecedente da adog¢ao
e utilizacdo de Inteligéncia Artificial entre estudantes dos cursos de tecnologia. Adicionalmente, a
dimensao cognitiva contribui para explicar a Inovacao Inata, reforcando a importancia da curiosidade
intelectual, da busca por conhecimento e da aprendizagem continua na formacdo de comportamentos
inovadores. A Tabela 9 apresenta uma sintese dos resultados obtidos para as hipoteses propostas nesta
pesquisa.

Tabela 9. Sintese dos resultados das hipodteses

Hipotese Resultado
H1 Rejeitada
H2 Confirmada
H3 Rejeitada
H4 Rejeitada
H35 Rejeitada
H6 Confirmada
H7 Confirmada
HS8 Rejeitada

Fonte: Elaborado pelos autores (2026).

CONSIDERACOES FINAIS

O presente estudo teve como objetivo analisar a influéncia das motivacgdes funcional, social, hedonica
e cognitiva sobre a ado¢do e o uso da Inteligéncia Artificial por estudantes dos cursos superiores de
tecnologia da Faculdade de Tecnologia do Estado de Sao Paulo (FATEC) e outras instituigoes,
utilizando os construtos de Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) e Inovagao Inata (II).

Para atingir esse objetivo, foi conduzida uma pesquisa quantitativa com aplicacdo de questiondrio
eletronico junto a 110 estudantes, cujos dados foram analisados por meio da técnica de regressao
linear multipla utilizando o software SPSS. Foram estimados dois modelos analiticos, permitindo
avaliar a influéncia das diferentes dimensdes motivacionais sobre dois construtos distintos de
inovatividade.

Os resultados evidenciaram que ambos os modelos apresentaram significancia estatistica global,
demonstrando que as motivagdes analisadas contribuem para a compreensdo do comportamento
inovador dos estudantes. No entanto, observou-se que a influéncia das motivagdes ndo ocorre de
maneira homogénea.

No Modelo 1, que utilizou o Dominio Especifico de Inovatividade (DSI) como variavel dependente,
apenas a Motivagdo Social apresentou influéncia positiva e estatisticamente significativa. Esse
resultado sugere que fatores relacionados a interagdo social, reconhecimento, pertencimento a grupos
e influéncia de pares exercem papel relevante na disposi¢ao dos estudantes para adotar tecnologias
inovadoras em contextos especificos.

Ja no Modelo 2, que utilizou a Inovacao Inata (II) como varidvel dependente, verificou-se que tanto
a Motivagao Social quanto a Motivagao Cognitiva apresentaram influéncia significativa. Esse achado
indica que individuos mais motivados pela busca de conhecimento, aprendizagem e exploracao
intelectual tendem a apresentar maior predisposi¢do geral para comportamentos inovadores. Ao
mesmo tempo, reforga-se a relevancia dos fatores sociais como elemento central na formagao e
manifestacdo da inovatividade.

Um dos resultados mais relevantes da pesquisa consiste na identificagdo da Motivacao Social como
o principal antecedente da inovatividade em ambos os modelos analisados. Tal evidéncia sugere que
a ado¢ao e o uso da Inteligéncia Artificial entre estudantes de tecnologia ndo dependem
exclusivamente de fatores utilitarios ou técnicos, mas também de elementos relacionados a influéncia



social, a troca de experiéncias e a percep¢ao de reconhecimento dentro dos grupos aos quais os
individuos pertencem.

Contrariando parte da literatura tradicional de adogao tecnologica, os resultados indicam que fatores
sociais apresentaram maior capacidade explicativa da inovatividade do que fatores funcionais
relacionados a utilidade percebida da tecnologia. Esse achado sugere que, no contexto investigado, a
interagdo entre os estudantes e a validacao social associada ao uso da IA podem exercer papel mais
relevante do que os beneficios operacionais proporcionados pela ferramenta.

Adicionalmente, verificou-se que as motivagdes funcional e hedonica ndo apresentaram efeitos
estatisticamente significativos em nenhum dos modelos. Embora a literatura frequentemente associe
utilidade percebida e prazer de uso a adogao tecnologica, os resultados encontrados indicam que, para
o contexto investigado, esses fatores nao sao suficientes para explicar os niveis de inovatividade dos
estudantes quando analisados conjuntamente com as demais motivagoes.

Uma possivel explicagdo para a auséncia de significancia da Motivagdo Funcional reside no fato de
que a utilidade das ferramentas de Inteligéncia Artificial ja pode ser amplamente reconhecida entre
estudantes de cursos de tecnologia. Nesse contexto, a percepgao de utilidade deixa de atuar como um
fator diferenciador entre individuos mais ou menos inovadores, uma vez que seus beneficios praticos
tendem a ser considerados pressupostos pelos usuarios.

De maneira semelhante, a ndo significincia da Motivagdo Hedonica sugere que aspectos relacionados
ao prazer e ao entretenimento proporcionados pelo uso da tecnologia possuem menor relevancia em
ambientes académicos orientados para desempenho e aprendizagem.

Sendo assim, os estudantes podem perceber a Inteligéncia Artificial predominantemente como uma
ferramenta de apoio as suas atividades educacionais e profissionais, reduzindo a influéncia de fatores
ludicos sobre seus comportamentos inovadores.

Contribuicoes Teoricas e Empiricas

Do ponto de vista tedrico, a pesquisa contribui para ampliar a compreensao dos fatores que
influenciam a adocao de tecnologias baseadas em Inteligéncia Artificial no ambiente educacional.
Por outro lado, do ponto de vista empirico, a pesquisa oferece evidéncias obtidas junto a estudantes
de cursos superiores de tecnologia, contribuindo para a compreensao do comportamento de adogao
da Inteligéncia Artificial em um contexto académico ainda pouco explorado pela literatura nacional.
Os resultados permitem identificar quais dimensdes motivacionais apresentam maior relevancia para
a inovatividade dos estudantes, fornecendo subsidios para futuras investigagdes quantitativas sobre o
tema.

Os resultados reforcam a importancia das dimensdes sociais € cognitivas na explicacdo do
comportamento inovador, oferecendo evidéncias empiricas para o desenvolvimento de futuros
estudos sobre inovagado e adogao tecnologica.

Adicionalmente, o estudo apresenta evidéncias de que fatores sociais possuem maior capacidade
explicativa da inovatividade dos estudantes investigados do que fatores tradicionalmente associados
a utilidade percebida da tecnologia. Tal resultado amplia as discussdes sobre adog¢ao tecnologica ao
demonstrar que a interagdo social e o reconhecimento entre pares podem exercer papel mais relevante
do que aspectos puramente funcionais no contexto da Inteligéncia Artificial aplicada ao ensino
superior.

Em sintese, conclui-se que os fatores sociais desempenham papel central na explicagdo da
inovatividade dos estudantes investigados, enquanto os fatores cognitivos contribuem
especificamente para a formacdo da Inovagdo Inata. Esses resultados evidenciam que a adogdo e o
uso da Inteligéncia Artificial transcendem aspectos puramente tecnologicos, envolvendo processos
sociais e cognitivos que influenciam diretamente o comportamento inovador dos individuos.



Implicagdes Praticas

Os resultados sugerem que instituicdes de ensino superior interessadas em ampliar a adocao
inovadora da Inteligéncia Artificial devem priorizar estratégias colaborativas em detrimento de
abordagens exclusivamente técnicas. A criacdo de comunidades de pratica, grupos de estudo,
hackathons, projetos interdisciplinares e espagcos de compartilhamento de experiéncias pode
potencializar a influéncia social observada neste estudo. Além disso, iniciativas que estimulem a
curiosidade intelectual e a experimentacdo tecnolégica podem contribuir para o fortalecimento da
Inovagao Inata dos estudantes.

Primeiramente, para os professores, os achados indicam a importancia de promover atividades que
incentivem a colaboragdo entre os alunos no uso da IA, como projetos em grupo, debates sobre
aplicacdes da tecnologia, desafios praticos e momentos de compartilhamento de experiéncias. Essas
estratégias podem fortalecer tanto a aprendizagem quanto o reconhecimento social associado ao uso
inovador dessas ferramentas.

Paralelamente a isso, para os estudantes, os resultados evidenciam que o desenvolvimento de
comportamentos inovadores ndo depende apenas do dominio técnico da Inteligéncia Artificial, mas
também da participacdo em redes de aprendizagem e da busca continua por novos conhecimentos.
Assim, recomenda-se o envolvimento em grupos de estudo, eventos académicos, projetos
extracurriculares e atividades que favoregam a troca de experiéncias e a experimentacdo de novas
aplicacdes da IA.

Por fim, sob a perspectiva dos gestores educacionais, os resultados sugerem a necessidade de criar
ambientes institucionais que favorecam a interagdo entre estudantes, docentes e tecnologias
emergentes. Investimentos em laboratorios de inovagdo, programas de capacitagdo, eventos
tematicos, competicdes académicas e politicas de incentivo ao uso responsavel da Inteligéncia
Artificial podem contribuir para o fortalecimento de uma cultura de inovacao alinhada as demandas
contemporaneas do ensino superior.

Limitacées e Pesquisas Futuras

Como toda pesquisa, este estudo apresenta limitagdes. A amostra foi composta por estudantes de
cursos de tecnologia da FATEC e de outras instituicdes de ensino superior, o que limita a
generalizagdo dos resultados para outros contextos educacionais ou profissionais de forma
abrangente. Além disso, os dados foram coletados em um inico momento no tempo, caracterizando
um recorte transversal do fendmeno investigado, o que impossibilita estabelecer relacdes de
causalidade de forma definitiva entre as variaveis analisadas.

Outra limitagdo refere-se ao uso de dados obtidos por meio de autorrelato dos participantes, estando
os resultados sujeitos a possiveis vieses de percepcao individual e desejabilidade social.
Adicionalmente, considerando a rapida evolucao das tecnologias de Inteligéncia Artificial generativa,
os achados refletem um contexto tecnologico especifico, podendo sofrer alteragdes a medida que
novas ferramentas, funcionalidades e formas de utilizagdo se consolidem no ambiente académico.
Dessa forma, recomenda-se que pesquisas futuras ampliem a amostra para uma variedade ainda maior
de instituicdes de ensino, diferentes areas do conhecimento e distintos perfis de usudrios de
Inteligéncia Artificial. Também sdo recomendados estudos longitudinais que permitam acompanhar
a evolucdo da adogdo dessas tecnologias ao longo do tempo, bem como investigagdes que utilizem
métodos mistos ou abordagens qualitativas para aprofundar a compreensao dos fatores motivacionais
associados a0 comportamento inovativo.

Por fim, sugere-se a inclusdo de novos construtos capazes de ampliar o entendimento dos
determinantes da inovatividade e da adogao da IA em contextos educacionais e profissionais.
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